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O wiele wiecej niz Google Translate, czyli komputerowe
przetwarzanie jezyka naturalnego (NLP) w translatoryce
i translatologii

Powie$¢ graficzna autorstwa Catherine Anyago oraz Davida Zane’a Mairovitza
to intersemiotyczny przeklad Jgdra ciemnosci Josepha Conrada. Duet ten podjat
sie niemal niemozliwego wyzwania, jakim jest przetozenie Conradowej mgli-
sto$ci za pomocg obrazu. Mimo koniecznosci redukeji tresci, jaka pociaga za
sobg zmiana medium, w my$l zasady, ze mniej znaczy wigcej, autorzy odwaznie
siegneli po abstrakcyjne grafiki zajmujace calg strone:

Szare tlo, na ktorym posrodku jawi si¢ czarna kula, okragle skupisko
czarnych plam, narzucajgce mysl o tytulowym jadrze. [...] To moze by¢
stonice [...]. Ale to jadro, ta czarna kula na nastepnej stronie pojawia
sie, wyraznie zmniejszona, na prostokatnym biatym polu. W kolejnym
kadrze, w tym samym prostokacie widzimy juz dwie kropki umiejsco-
wione symetrycznie, jedna u dotu, druga u gory, by w kadrze trzecim
odkry¢, ze kropki te sg oczkami na kostkach domina, ustawionymi na
pierwszym planie na tyle blisko, ze przestaniaja widok. W szczelinie
miedzy nimi dostrzec mozna tylko kawatek morza i latarni¢ morska.
Kostki domina ustawione pionowo i poziomo wygladaja na pierwszy
rzut oka jak domy, a czarne kropki jak okna. W kolejnych kadrach
czarna kropka przyjmuje inng tozsamo$¢: widoczna nad krajobrazem
miejskim obrazuje stonce (Jarniewicz 2018: 226-227).
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Arty$ci w marginalnym przedmiocie dostrzegli potencjal wizualnej metafory -
zblizona lub oddalona kostka domina gra oczkami, sugerujgc raz stonce, raz
okienka, raz sama siebie. ,,Poprzez zmieniajacg si¢ tozsamos¢ przedmiotu —
przypominajac o niewiarygodnoséci doswiadczenia naocznego, o utomnosci per-
cepcji, o koniecznosci korygowania naszych rozpoznan” (Jarniewicz 2018: 227)
kostka ma ilustrowa¢ stowami opisang w oryginale mglistos¢. Mglistos¢ obrazu,
narracji, formy.

Mamy wiec geniusz ttumacza (intersemiotycznego) i nie mniej uderzajgcy
polot krytyka tego tlumaczenia pozwalajacy, w dobie ttumaczen automatycz-
nych, triumfowa¢ potedze cztowieka na polu przekladu. Ale przeciez pomiedzy
niedo$cignionym umystem ludzkim a watpliwym sukcesem translatora Google
w rodzaju ,,Ala ma kota” oddanym jako ,,Ala owns a cat” czy prostym klasyfi-
katorem przypisujacym nacechowanie emocjonalne spod znaku ,,pozytywny”
i ,negatywny’, jak gdyby nie istniata cala skala ocen posrednich, pomiedzy
sztywnym, maszynowym wykonaniem zadania a twdrczg ludzka praca istnieje
dzi$ pewien pomost.

Okazuje sig, ze niejeden geniusz translatorski lub translatologiczny moze
swoje niezaprzeczalnie ludzkie dzieto wspomaga¢ komputerowymi metodami
przetwarzania tekstu z korzyscig dla efektu i bez szwanku dla honoru. I ze
najczesciej tak wlasnie robi, cho¢ nie zawsze §wiadomy, iz w jego domu oprécz
wlasnej, wcigz jeszcze niezawodnej inteligenciji zamieszkata rowniez ta sztuczna.

1. Przeklad automatyczny nie tylko w translatorze

Kiedy komputer probuje zagosci¢ w dziedzinie przektadu, niemal natychmiast
zaczyna i konczy w szufladzie przektadu maszynowego (komputerowego, auto-
matycznego). I cho¢ moim celem jest pokaza¢, ze komputerowe przetwarzanie
jezyka pojawia si¢ i przydaje w zupelnie innych obszarach procesu i analizy
przektadu, to jednak przekladu maszynowego nie sposéb catkiem z tej opo-
wiesci wykluczyé¢.

Historia tlumaczenia automatycznego sigega koncowki lat czterdziestych
ubiegtego wieku, kiedy to Warren Weaver zaproponowal pierwsze koncepcje
przektadu wykonanego z pomocg komputera, a takze wprowadzit pojecie
»computer translation”. Mohamed Amine Cheragui zaproponowal wyrdznienie
pieciu stadidw rozwoju tej mysli na przestrzeni ostatnich dekad: faza poczatkowa,
parsowanie i porzucenie zludzen, nowe pomysly i nadzieje, szturm Japonczy-
kéw oraz sie¢ i nowy zarys thumacza (Cheragui 161-163). Zmienialy sie gléwnie
architektury systemow, podejscia (od pojedynczych stow przez cale frazy, po
uwzglednianie kontekstu), a takze sposoby ewaluacji wynikéw (por. Cheragui).
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Cheragui zwraca tez uwage na jeszcze jeden istotny podzial — funkcjonalny,
bowiem przektad maszynowy (MT) to ogolna kategoria obejmujaca zaréwno
narzedzia, jak i cale procesy zorientowane na zupelnie rdzne cele. I tak mamy
przeklad automatyczny generowany z mysla o:

1) sluzbach,
2) redaktorach,
3) tlumaczach,
4) autorach.

To zréznicowanie wywodzi si¢ z jednej strony z asymetrii potrzeb w zakresie
jako$ci — moderator tresci czy agent stuzb wymaga szybkiego dostepu do
semantycznego kondesatu przy duzej dozie tolerancji wobec struktur grama-
tycznych czy stylistyki otrzymanego ttumaczenia, podobnie jest w przypadku
redaktorow, ktorzy stanowig drugi czlon translatorskiego duetu — maszyna
dostarczy¢ ma przektadu ,,na brudno’, nad ktorego redakcja pracowaé bedzie
czlowiek. W zestawieniu Cheragui autorzy natomiast majg korzysta¢ z MT
w celach autopromocji, tutaj zatem waga przyktadana do jakosci otrzymanego
przekladu bedzie z pewnoscig wieksza, skoro od niej zaleze¢ moze potencjalny
zagraniczny splendor.

Z drugiej strony natomiast ré6znorodnos¢ typéw wynika z pojemnosci samej
kategorii — pod pojeciem przekladu maszynowego oprdcz popularnych trans-
latoréw, stanowigcych osobne aplikacje webowe lub mobilne, z przystepnym
interfejsem uzytkownika i obstugiwanych §wiadomie do wykonania zadania
ttumaczenia podanego tekstu, znajdujg sie rowniez narz¢dzia pomniejsze, towa-
rzyszace. I te skierowane sg wlasnie do samych ttumaczy, ktorych pracy - znéw -
nie maja zastepowac, lecz ja wspomagac. A nalezg do nich miedzy innymi
wszelakie pamieci ttumaczeniowe (translation memory) czyli tzw. narzedzia
typu CAT (computer assisted translation)' — edytory zawierajace glosariusze
tworzone na podstawie wykonanych przez jednego (lokalnie) lub wielu (jesli
wspotdzielimy wyniki w chmurze) uzytkownikow. Narzedzia te s szczegolnie
przydatne w tlumaczeniach specjalistycznych, gdzie istotna jest konsekwencja
terminologiczna. Ich putapka oczywiscie moze by¢ powtarzanie utartych, lecz
btednych zwrotéw, ktore komputer bedzie z uporem podsuwal jako statystycznie
stuszne. Wspolczesne stowniki on-line to roéwniez w duzej mierze translatory,
ktére nie tylko wyszukujg hasta w statycznej bazie leksykonu, lecz dynamicznie

1 Wiecej na temat narzedzi caT zob. Kriiger, natomiast refleksje na temat wplywu pa-
mieci ttumaczeniowych na $wiat translatorski mozna znalez¢é w: Pym.
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generuja przeklad z korpuséw réwnoleglych (patrz Callison-Burch, Talbot,
Osborne; Koehn), nieustannie reagujac na ,,jezyk ulicy” czy raczej Internetu.
Takim stownikiem sg na przyklad babla.com czy context.reverso, prezentujace
ttumaczenia na podstawie opublikowanych w sieci dwoch wersji jezykowych
dokumentu zawierajacego poszukiwana przez nas fraze, oraz przegladarka
Google, ktéra po wpisaniu stowa obcojezycznego przeszukuje miedzy innymi
Wikipedig, by na jej podstawie przedstawi¢ polskie ttumaczenie, jesli znajdzie
odpowiadajace hasto.

Ttumacze nierzadko wykorzystuja réwniez intralingwalne narzedzia pomoc-
nicze, takie jak stowniki synoniméw, ryméw, narzedzia sprawdzajace pisownie
czy gramatyke wbudowane w edytory tekstowe. Kolejnym istotnym elementem
codziennego warsztatu ttumacza jest tez interfejs czlowiek-maszyna, czyli narze-
dzia pozwalajace wezytywad, przesylaé czy dekodowac dane, takie jak moduly
rozpoznawania mowy w mobilnych notatnikach czy programy typu ocr do
zamiany obrazu (skanu dokumentu) na edytowalny tekst — jedne wykorzystuja
tak zwane metody klasyczne, regutowe i statystyczne, inne zaprzegaja do pracy
glebokie sieci neuronowe, ale wszystkie wymienione tu narzedzia opieraja sie
na algorytmach przetwarzajacych jezyk.

2. Jak komputer przetwarza jezyk naturalny?

W jaki sposob komputer przeprowadza operacje na jezyku naturalnym*? Otéz
musi zacza¢ od przekladu - zamienic¢ stowa na liczby, ktére beda stanowity zbidr
domkniety ze wzgledu na konkretne operacje, czyli taki, na ktérego elementach
mozna dokonywac tych operacji w takich sposdb, by ich wynik nadal miescit
sie w tym zbiorze (te operacje to przede wszystkim miara cosinusowa, norma,
odlegtos¢ euklidesowa). A to znaczy przede wszystkim tyle, ze komputer nie
moze przydziela¢ kolejnym stowom wylacznie arbitralnych zestawdw liczb (tak
jak cztowiek od zarania dziejow przydzielal obiektom arbitralne ciagi fone-
tyczne!), tylko musi postepowac zgodnie z jakas przyjeta logika, ktéra pozwoli
potapac sig, co jest czym (w jakiej relacji wobec czego).

Obecnie najcze$ciej wykorzystywanym pomystem na kodowanie stow sg
tzw. osadzenia stéw (word embeddings), czyli wektory od dtugosci najczesciej
100 lub 300 elementéw, w zaleznosci od ustalonej liczby neuronéw wejsciowych.

> Swiadomie unikam tu pytania o to, jak komputer ,,rozumie” jezyk, ze wzgledu na fakt,
ze kwestia rozumienia wywoluje gorace, lingwistyczno-filozoficzne debaty w kontek-
$cie sztucznej inteligencji i przytoczenie mozliwych stanowisk oraz prezentacja wia-
snego w tym zakresie to material na calg osobna publikacje.
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Najpopularniejsze algorytmy tworzenia osadzen stéw to Word2Vec (Mikolov
et al.) lub Glove (Pennington, Socher, Manning). Wektory te powstaja w wyniku

uczenia jednowarstwowej sieci neuronowej w procesie, ktory na wejsciu przyj-
muje mozliwie duzy korpus tekstu (np. zrzut Wikipedii w danym jezyku) i prob-
kuje go na wektory opisujace czgsto$¢ wystepowania danego stowa w korpusie

(w formie one-hot, czyli 1 zaznacza obecnos¢, o brak), by na wyjsciu zaleznie

od wykorzystanego algorytmu uczenia skipgram lub continuous-bag-of-words

zwrdci¢ odpowiednio przewidziany kontekst stowa (o zadanej wielko$ci okna)

lub, otrzymawszy kontekst, przewidzie¢ jego stowo centralne (réwniez w postaci

wektorow o elementach ze zbioru {o,1}).

. Fyczy Z bolu ranny fof zwierz zdrow ...
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Ryc. 1. Uproszczony schemat ideowy dzialania algorytmu Word2Vec
w konfiguracji cBow, czyli przewidujacej wyraz centralny na podstawie
zadanego kontekstu (opracowanie wlasne)

Proces uczenia polega z grubsza na wstecznym przypisywaniu wag (liczb)
w warstwie ukrytej, ktore tworzg ogromng macierz o wymiarach réwnych
ilo$ci probek w korpusie (wiersze) oraz ilo$ci neurondw wejsciowych (ko-
lumny), gdzie ta ostatnia decyduje pdzniej o dlugoéci wektora, bowiem wiersz
macierzy odpowiadajacy pozycji wejsciowego stowa to wlasnie wspomniane
osadzenie. W ten sposob skonstruowana reprezentacja wektorowa sprawia, ze
zachodzg miedzy tymi wektorami wymierne zalezno$ci, a z ich kombinacji
mozna pozyska¢ informacje miedzy innymi o semantyce, pozycji (kontekscie)
czy nacechowaniu emocjonalnym danego elementu. Takie podejscie okazato
sie przefomowe nie tylko w zadaniach przetwarzania tekstu jednojezycznego,
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ale rowniez w ttumaczeniu maszynowym, poniewaz tak skonstruowana wek-
toryzacja okazuje si¢ doskonale rzutowa¢ stowa i relacje jednego jezyka na
inny. Wektory osadzen to wiec niezwykle przydatne tertium comparationis czy
wrecz wymarzony przez Waltera Benjamina przedjezyk, wspolny wszystkim
i nieodzowny w stynnym zadaniu ttumacza:

Otoz tak jak skorupy naczynia — po to, by mozna je bylo zlaczy¢ -
muszg nie tyle by¢ identyczne, ile odpowiada¢ sobie w najdrobniej-
szych szczegolach, tak tez przektad - zamiast upodabnia¢ si¢ do sensu
oryginatu, musi raczej uksztaltowac sie we wlasnym jezyku wedlug
wlasciwego oryginalowi sposobu wskazywania, [...] tak by — podobnie
jak skorupy rozpoznajemy jako utomki jakiego$ naczynia — oryginat
i przektad mozna bylo rozpozna¢ jako ulomki pewnego wigkszego
jezyka (Benjamin 37).

We wspolczesnym przekladzie maszynowym zaréwno oryginat, jak i prze-
kiad reprezentowane s3 za pomoca wektoréw liczb o takiej samej strukturze,
w ktorej zanikaja wszelkie kwantyfikatory narodowe czy kulturowe, mamy wiec
rzeczywiscie do czynienia z owym ,,pewnym, wickszym jezykiem’, jezykiem
liczb 1 wymiardw, a to otwiera niezbadane dotychczas mozliwosci analizy czy
symulacji’.

3. Algorytmy przetwarzania jezyka naturalnego w translatologii -
krytyka i badania przekladoznawcze

Jedna z prawdziwych perelek pos$réd imponujacych zbiordw architektonicznie
imponujacej biblioteki Beinecke na Uniwersytecie Yale w New Haven jest tzw.
manuskrypt Wojnicza: ni to podrecznik, ni magiczna ksiega, najprawdopodob-
niej stworzona w xv lub xv1 wieku w Europie, zawierajgca rozdzialy botaniczne,
kosmogoniczne i anatomiczne lub nawet medyczne (por. Voynich Manuscript,
Beinecke Library). Ksiega ta zyskala swoj przydomek od nazwiska polsko-
-amerykanskiego antykwariusza, ktory odkupit ja w 1912 roku. Autor tekstu pozo-
staje nieznany, podobnie jak tres¢ manuskryptu, jego pochodzenie, gatunek czy
nawet jezyk, w jakim zostal napisany. Ten ostatni fakt, jak tatwo sobie wyobrazi¢,
od lat frapuje naukowcow i to — jak sie okazuje — nie tylko specjalistow w dzie-
dzinie jezykoznawstwa. Niezwykla to réwniez gratka z ducha translatologiczna,
bo przekiad sam w sobie jest przeciez zadaniem arcytrudnym czy - jak chcial

3 O kreatywnosci sieci neuronowych na polu literackim zob. Okulska 2019.
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Benjamin - w zasadzie niemozliwym, ale chocby najbardziej skazany na porazke
przeklad zaczad trzeba od identyfikacji oryginalu - a jak decydowac o strategii
czy procesie przekladu, jesli nie wiadomo nawet, z jakiego jezyka ttumaczymy?
Tym bardziej, ze istnieje zgodna hipoteza o tym, iz tekst manuskryptu zostat
poddany szyfrowaniu, a wiec sam w sobie jest juz przekfadem i to przektadem
intersemiotycznym (podejrzewano substytucje alfabetyczng oraz wizualizacje
za pomocg nieznanego alfabetu).

Artykuly donoszace cyklicznie o rzekomym ztamaniu kodu i rozszyfrowaniu
manuskryptu mozna by kolekcjonowa¢ na osobnym regale, cho¢ rozbieznosé
doniesien wymagalaby przynajmniej odrebnych potek. Niektorzy badacze byli
wrecz zdania, Ze manuskrypt jest mistyfikacjg i nie zostal napisany w zadnym
istniejagcym jezyku naturalnym. W styczniu 2018 roku pojawily sie kolejne
entuzjastyczne naglowki, ale tym réznily sie od poprzednich rewelacji, ze za-
powiadaly udzial sztucznej inteligencji. Duet badaczy z zakresu informatyki
technicznej, Bradley Hauer oraz Grzegorz Kondrak z University of Alberta
w Kanadzie postanowili uzy¢ klasyfikatorow, ktore w efekcie miatyby wskazaé
jezyk lub zawezonag grupe jezykow, ktdre pod katem wzorcow strukturalnych
najbardziej odpowiadaja ,wyrazom” zawartym w manuskrypcie. Koncepcja
zakladala wykorzystanie jednego tekstu istniejacego w mozliwie duzej liczbie
oficjalnych ttumaczen (a wiec o potwierdzonej ekwiwalencji*) - i tu z pomoca
przyszta Deklaracja Praw Czlowieka, dostepna w 380 wersjach jezykowych.
Zadaniem algorytmoéw bylo rozpoznanie i nauczenie si¢ wzorcéw morfosyntak-
tycznych charakterystycznych dla danego jezyka. Ta jakze fascynujgca koncepcja
identyfikacji unikalnych strukturalnych sygnatur jezykéw narodowych opierata
sie gtéwnie na zadaniu szyfrowania i deszyfracji, z wykorzystaniem substytucji
i anagramizacji (Hauer, Kondrak), czyli alfabetycznego zaszumiania (i odszu-
miania) danych, czego przyktad mozna zilustrowa¢ nastepujaco:

(a) organized compositions through improvisational music into genres
(b) fyovicstu dfnrfecpcfie pbyfzob cnryfgcevpcfivm nzecd cipf otiyte
(c) otvfusyci cpifenfercfd bopbfzy fgyiemcpfcvrenv nczed fpic etotyi
(d) adegiknor ciimnooopsst ghhortu aaiiilmnooprstv cimsu inot eegnrs
(e) adegiknor compositions through aaiiilmnooprstv music into greens

Ryc. 2 Przykladowe etapy szyfrowania i deszyfracji tekstu (z uzyciem substytucji
i anagramizacji). Zrodlo: Hauer, Kondrak 8o

4 Nie sposob tu nie pomysle¢ o Theo Hermansie i jego cennych refleksjach na temat
pojecia ekwiwalencji w kontekscie tekstow urzedowych. Por. Hermans.
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Kiedy osiagniety zostal odpowiednio niski btad klasyfikacji, badacze za-
stosowali algorytmy do manuskryptu, by stwierdzi¢, ze napisano go w jezyku
starohebrajskim, zanim zostal poddany szyfrowaniu. Co wigcej, pokusili sie
nawet o przelozenie pierwszego zdania na angielski, ktére mialo brzmiec
»She made recommendations to the priest, man of the house and me and people”
(Vincent)’, a wiec robito niezwykle wrazenie ze wzgledu na jednoczesny po-
tencjal semantyczny i nieco tajemnicza skfadnie.

Niestety, po pierwszej fali zachwytu znéw nadeszto zwatpienie i jeszcze
silniejsza fala krytyki, zarzucajaca badaczom zmarnowanie potencjatu koncep-
cji - po pierwsze ich statystyczne metody okazaly si¢ bardzo proste (wcale nie
ma tu mowy o oczywistych, zdawaloby sig, sieciach neuronowych czy gtebo-
kim uczeniu), po drugie sygnatur szukano w normach statystycznych jezykow
nowozytnych (skad wigc starohebrajski?) (por. Vincent) i po trzecie, przektad
wstepu wykonany za pomocg Google Translate przelal czare goryczy - to my
tu studiujemy jezyki od lat, a kod tamie bezduszna maszyna? A fige! I, jakby
na zto$¢, zupetnie w srodowisku badaczy tajemniczego starodruku odcigto si¢
od rezultatéw dociekliwych informatykow.

Zabraklo doskonalenia narzedzia od strony technicznej, ale réwniez
wspolpracy z ewentualnymi hebraistami, zabraklo czynnika ludzkiego, ktory
zechcialby zaufa¢ mocy obliczeniowej maszyny. Cho¢ ambiwalentna i bez
jednoznacznego sukcesu, historia ta powinna jednak stuzy¢ za przyklad na to,
ze w dyskursie towarzyszacym przektadowi, w jego niezbednej analizie, kom-
puterowe metody przetwarzania jezyka moga okazac sie niezwykle przydatne
chocby po to, by zaprezentowac nowg perspektywe, by jedne hipotezy wykluczy¢,
a inne zasugerowac.

3.1. To nie w jego/jej stylu - stylometria w stuzbie przekladu

Statystyczne metody pod postacig stylometrii znalazly zreszta szerokie za-
stosowanie w literaturoznawstwie historycznym i niejednokrotnie pomogty
rozstrzygnac kwestie autorskich atrybucji na podstawie wtasnie autorskich sy-
gnatur nieSwiadomie zaszytych w tekscie. Na gruncie naszych rodzimych badan
nieocenionym zrédtem zaréwno wilasnych narzedzi (pakiet stylo dla jezyka R)

5 Zdanie to mozna przelozy¢ jako: ,Wydata zalecenia ksiedzu, panu domu, mnie oraz
ludziom”. Jako zdanie otwierajace oczywiscie budzi ono wiele pytan i niedomowien —
kim jest ona, dlaczego pierwszoosobowe ,,ja” jest wyodrebnione w tej enumeracji obok
pozostatych ludzi oraz czego owe zalecenia dotyczyly, skoro zostaly skierowane do
takiego zestawu adresatow.



O WIELE WIECE] NIZ GOOGLE TRANSLATE, CZYLI KOMPUTEROWE... | 291

(Eder, Rybicki 107-121), jak i eksperymentéw prezentujacych intrygujace in-
terpretacje jest grupa krakowskich jezykoznawcow-anglistéw z Uniwersytetu
Jagielloniskiego pod przewodnictwem Jana Rybickiego. Rybicki oprocz literackiej
mapy stylometrycznej prezentowal ciekawe wyniki dotyczace stylistycznych
profili thumaczy i klasteryzacji dziet pod katem stylu narzucanego w ttumaczeniu
(Rybicki 2014: 106-128; Rybicki 2017). Fantastycznie pokazal réwniez, ze choéby
najskrupulatniejsza redakcja majaca na celu scalenie tekstu, by ztagodzi¢ czy-
telniczy dysonans, nie zamaskuje prawdy ukrytej w liczbach: kiedy po $mierci
Anny Kotyszko tlumaczenie Nights and Days Virginii Woolf przejela Magda
Heydel, klasyfikator opracowany przez Rybinskiego i jego zespdt dobitnie
wyznaczal lini¢ szwu przebiegajaca w miejscu rzeczywistej zmiany ttumaczek
(Heydel, Rybicki 708-717). Przydatnos¢ statystycznej obrobki tekstu w analizie
réznych poziomdéw ekwiwalencji przekladowej poetyki sugerowalam réwniez
niegdy$ nieco przewrotnie na podstawie drobnego narzedzia, jakim jest kalku-
lator stopnia ,,zaciemnienia” tekstu, czyli tzw. fog index, przypisujacy tekstowi
poziom wyksztalcenia autora (i adekwatnie poziom wyksztalcenia czytelnika
wymagany do zrozumienia takiego tekstu) (por. Okulska 2015: 152-165).
Zreszta bardzo na czasie, bo po modzie na bliska lekture, ujmujaca tekst albo

jego pojedyncze elementy w kadrze makro, ktdra interesuje sie tylko zblizeniem
i pomija wszystko, co si¢ w tym kadrze nie miesci, nastala era zachwytu nad
czytaniem odleglym. Kolejne kroki w tyl w celu ztapania szerszej perspektywy
obracajg w palcach juz nie tylko tekst, ale caly kon-tekst, autora, biografie,
czasy, dyskursy, sgsiedztwo, potencjal: the big picture. Z pomocg przychodzi tu
z pewnos$cig humanistyka cyfrowa dostarczajaca ogromnych zbioréw danych,
a wiec big data, z ktérych mozna wydobywac wiedze (text mininig), czyli obliczaé
zaleznosci, trendy i prawdopodobienstwa.

3.2. Wydobywanie tematyki

Klasyfikatory uczone z nadzorem lub bez niego sa dzi$ tylko bardziej ztozone,
precyzyjne, a nawet kreatywne, pytanie brzmi wigc nie: jak chcemy odpowie-
dzie¢ na dane pytanie, a raczej: o co zapyta¢ — dyskurs przekladowy, krytyka
i analiza samych tlumaczen, ale takze ich serii, kontekstow, relacji miedzyludz-
kich prosza sie o interpretacje danych obliczeniowo przekraczajaca zdolnosci
czlowieka. Na przyktad cyfrowe zasoby Zydowskiego Instytutu Historycznego
oferujg ciekawe moduly wizualizacji graféw reprezentujacych polaczenia ludzi,
miejsc i tematdw na podstawie informacji zawartych w zdigitalizowanych doku-
mentach - a wigc dane, ktére moga si¢ okaza¢ niezwykle cenne w budowaniu
historyczno-spotecznego kontekstu danego przektadu czy zyciorysu tlumacza.
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Warto bada¢ tez sam dyskurs — naukowcy (Goldstone, Underwood 359-384)
przeanalizowali ponad 22 tysigce tekstow z zakresu literaturoznawstwa autorstwa
ponad 13 tysiecy badaczy, ktdre zostaly opublikowane na przestrzeni catego
xx wieku, by przyjrze¢ sie dynamice dyskursoéw reprezentowanych przez grupy
poje¢ (np. temat nr 82: przemoc, sila, krew, strach itd.). Na wykresach mozna
przesledzi¢, w jakich latach wzrastata popularnos¢ danych tematéw i z oma-
wianiem jakich dziet taczyt si¢ dany temat. Interpretacja tych danych wymaga
zresztg analizy wielokryterialnej, bo rosngcy trend maégt jednocze$nie oznaczaé
nagromadzenie danego tematu w literaturze aktualnie publikowanej lub wzrost
zainteresowania dzietami dawniejszymi, ktore dany temat poruszaly, lub tez ze
starsze dziela zostaly poddane interpretacyjnej rewizji i nauczono sie czytac je
przez pryzmat modnych tematow.

3.3. Kto dyktuje kanon?

Niezwykle wazkim tematem jest rowniez kanon literatury w przektadzie. Franco
Moretti, popularyzator wspomnianego pojecia distant reading, wraz z Matthew
Jockersem pare lat temu zalozyt na Uniwersytecie Stanforda Literary Lab,
ktéry jest nieocenionym Zrédlem doniesien na temat statystycznych badan
przeprowadzanych na korpusach literackich i literaturoznawczych. W ,,Pam-
fletach” (Porter, Moretti) znajduja si¢ migdzy innymi refleksje na temat istoty
i mozliwych definicji kanonu oraz roli cyfrowych archiwéw w badaniach nad
kanonem. Kontynuujac mysli Franka Morettiego oraz J.D. Portera, mozna po-
wiedzie¢, ze archiwum to korpus, a kanon to odpowiednio sparametryzowana
norma korpusu.

Algorytmy przetwarzajace jezyk, w tym wypadku ujety w ramy tekstu lite-
rackiego, pozwalajg bowiem na réznorodne statystyczne obliczenia, ktdre moga
powiedzie¢ co$ nowego o podobienstwie i réznicach dziet czy trendach odbior-
czych. Popularnosé¢ czytelniczych portali spoleczno$ciowych, takich jak anali-
zowane przez laborantéw goodreads.com albo nasze rodzime lubimyczytac.pl®,
gdzie nieprofesjonalni czytelnicy moga wystawia¢ oceny ksigzkom (w formie
zaréwno dziesieciogwiazdkowej skali, jak i komentarzy opisowych - niektére
z nich to pelnoprawne gatunkowo recenzje), sprawila, ze pojecie kanonu ulegto
zachwianiu. Odtad oprécz kanonu tworzonego przez elitarng grupe profesjonal-
nych krytykow (choc¢ i tu z powodu idiosynkrazji zawsze krolowatl pluralizm)
mamy namacalnie do czynienia z kanonem oddolnym, czytelniczym, liczonym

6 Analiza ocen czytelniczych opublikowanych na tym portalu wchodzi w sklad bazy
nieprofesjonalnej krytyki literackiej, nad badaniem ktérej prowadze obecnie prace.
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nie tylko poczytnoscia, ale i wyrazona explicite oceng tej lektury - stupki sprze-
dazy méwilyby przeciez tylko o rozprzestrzenianiu sie danego nazwiska wérod
odbiorcow w mysl zasady ,,niewazne jak mowia, byleby mowili”.

Jak to kanoniczne otwarcie ma si¢ do przektadu? Juz dawno temu Jerzy
Jarniewicz przypomnial, ze thumacze to bardzo wazni tworcy kanonu literatury
w przekladzie, i wyroznil dwa ich rodzaje — ttumaczy legislatoréw i thtumaczy
ambasadorow. Ci pierwsi mieli kierowa¢ sie wtasng intuicja wobec potencjalnej
wartosci dodanej, jakg wniesie do jezyka i kultury rodzimej dane dzielo obce,
niezaleznie od jego pozycji w jakimkolwiek kanonie. Ci drudzy natomiast, jak
pisze badacz:

nie probujg ustanawia¢ wlasnych hierarchii wartosci. Nie piszg swojej

historii literatury angielskiej, francuskiej, niemieckiej czy rosyjskiej, nie

proponuja przewarto$ciowan czy ryzykownych samodzielnych ocen.
Przeciwnie, przygladaja si¢ temu co w kulturze, z ktdrej thumacza, ucho-
dzi za najlepsze, najciekawsze, sledzg to, co te kulture wspotksztattuje

(Jarniewicz 2012: 14).

Przy tak sformutowanym zadaniu pojawia sie pytanie o miare oceny tego,
co najlepsze, najciekawsze - czy decyduje o tym garstka profesjonalistow pu-
blikujaca swoje recenzje i omOwienia w branzowej prasie, czy spoleczno$¢ czy-
telnicza? Dostep do ogromnych zasobéw danych i algorytméw odnajdujacych
w tym gaszczu istotne informacje pozwalajg stworzy¢ obraz tego, ,,co w kulturze
uchodzi za najlepsze” z punktu widzenia uzytkownikow tej kultury, laikow,
odbiorcow, do ktdrych teoretycznie adresowana jest literatura. Decyzja wydaw-
nicza o wyborze utworu do przekladu oparta na rankingu czytelniczym bytaby
blizsza idei przekladu funkcjonalnego, gdzie oprdcz dzieta thumaczy sie rowniez
recepcje — mozna uznaé, ze immanentnym elementem dziela, tak jak gatunek,
staje si¢ rOwniez jego pozycja (w tym wypadku wysoka, ze wzgledu na sukces
czytelniczy). I ta pozycja wlasnie mogtaby podlegaé prébie przekladu - na
etapie wyboru samego dziefa, strategii translatorskiej, projektowania oktadki,
tytulu czy innych elementéw ,,obliczonych” na sukces w kulturze docelowej’.
Ciekawym aspektem analizy jest réwniez ewentualna niemozliwos¢ przekfadu -
tym razem juz nie tylko samego dziela, lecz réwniez jego pozycji.

7 Tutaj ciekawym przykladem moze by¢ tlumaczenie kryminatu Bezcenny Zygmunta
Miloszewskiego, ktéry we wspolpracy z ttumaczka Antonig Lloyd-Jones przepisywat
cale fragmenty, thtumaczac swoja wizje artystyczng na oczekiwania anglosaskich czy-
telnikow. Daleko idace ustepstwa podyktowane byly taka wlasnie préba przelozenia
nie tylko samego dziela, ale jego pozycji (sukcesu) w kulturze rodzime;.
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Komputerowe metody przetwarzania jezyka przychodza z pomoca zaréwno
w procesie przekladu, ze wzgledu na szereg narzedzi wspomagajacych, takich
jak adaptacyjne stowniki kontekstowe, pamieci translatorskie czy przyjazne
interfejsy cztowiek-maszyna, ale takze w calym translatologicznym dyskursie,
bo pozwalajg zdoby¢ i wydoby¢ wiedze na temat kontekstu i zaleznosci tekstow,
tematdw, osob i innych. Wspolczesne mozliwosci pozwalajg na akwizycje gigan-
tycznych zasobow danych - dzigki szeroko zakrojonym projektom cyfryzacji
dziedzictwa kulturowego oraz popularnosci platform oferujacych przestrzen
wypowiedzi. W ten sposéb mamy dostep i do dziel, i do dyskursu krytycznego
i ta dostepno$¢ zacheca, by mysle¢ szeroko, patrze¢ daleko za horyzont - thing
big, big data, chcialoby si¢ rzec. Wiedza to statystyka, ale statystyka poddana
interpretacji. Wigc bez obaw — algorytmy serwuja sugestie i wizualizuja tenden-
cje, ale za ostateczng interpretacje i tak odpowiada czlowiek - doswiadczony
profesjonalista w swojej dziedzinie, ktory wie, jak pozyskane informacje pofaczy¢
w spojng, ciekawg opowies¢. Czynnik ludzki w przekladzie nadal ma si¢ $wietnie.

| Bibliografia

Benjamin, Walter. ,,Zadanie thumacza”. Przel. Adam Lipszyc. Literatura na Swie-
cie 5-6 (2011). S. 27-41.

Callison-Burch Chris, Talbot David, Osborne Miles. “Statistical machine trans-
lation with word-and sentence-aligned parallel corpora”. Proceedings of the
42nd Annual Meeting on Association for Computational Linguistics (2004).

S. 175-182.

Cheragui, Mohamed Amine. “Theoretical Overview of Machine translation”
Proceedings icwiT (2012). S. 161-163.

Eder Maciej, Rybicki Jan, Kestemont Mike. “Stylometry with R: a package for
computational text analysis” R Journal 8(1) (2016). S. 107-121. Web. 15.05.2019.
<https://tinyurl.com/ybjvxcyg>

Goldstone Andrew, Underwood Ted. “The Quiet Transformations of Literary
Studies: What Thirteen Thousand Scholars Could Tell Us”. New Literary
Studies 45.3 (2014). S. 359-384.

Hauer Bradley, Kondrak Grzegorz. “Decoding anagrammed texts written in an
unknown language and script”. Transactions of the Association for Computa-
tional Linguistics 4 (2016). S. 75-86.

Hermans, Theo. Narada jezykow. Red. M. Heydel, K. Szymanska. Przel. Magda
Heydel et al. Krakéw: Wydawnictwo Uniwersytetu Jagiellonskiego, 2015.



O WIELE WIECE] NIZ GOOGLE TRANSLATE, CZYLI KOMPUTEROWE... | 295

Heydel Magda, Rybicki Jan. “The Stylistics and Stylometry of Collabrative Trans-
lation: Woolf’s Night and Day in Polish”. Literary and Linguistic Computing
28 (2013). S. 708-717.

Jarniewicz, Jerzy. Goscinnos¢ stowa. Krakéw: Wydawnictwo Znak, 2012.

Jarniewicz, Jerzy. Ttumacz miedzy innymi. Wroctaw: Ossolineum 2018.

Koehn, Philipp. “Europarl: A parallel corpus for statistical machine translation”
MT summit 5 (2005). S. 79-86

Kriiger, Ralph. From Situated Translation to cAT Tool Usability, EsT Con-
gress 2016. Translation Studies: Moving Boundaries. Web. 20.08.2019.
<https://tinyurl.com/ycp3w8qm>.

Mikolov Tomas, et al. “Distributed representations of words and phrases and
their compositionality”. Advances in neural information processing systems
(2013). S. 3111-3119.

Moretti, Frank. “Patterns and Interpretation”. Pamphlet 15 (2017).

Web. 20.09.2019. <https://tinyurl.com/y834za4h>

Okulska, Inez. ,,Poetyka przektadu” OderUbersetzen 5 (2015). S. 152-165.

Okulska, Inez. ,,Sieci neuronowe typu GAN i GPT-2, sfowa zuzyte i kreatywno$¢,
czyli literacki second-hand”. Forum Poetyki 18 (2019). Web. 12.03.2020.
<https://tinyurl.com/y7ysmq3w>

Pennington Jeffrey, Socher Richard, Manning Christopher D. “Glove: Global vec-
tors for word representation”. Proceedings of the 2014 conference on empirical
methods in natural language processing (EMNLP) (2014). S 1532-1543.

Porter, ].D. “Popularity/Prestige”. Pamphlet 17 (2018). Web. 20.09.2019.
<https://tinyurl.com/y7uvxofl>

Pym, Anthony. “What technology does to translation”. Translation and Inter-
preting 3 (2011). S. 1-9.

Rybicki, Jan. ,,Pierwszy rzut oka na stylometryczng mape literatury polskie;j”.
Teksty Drugie 2 (2014). S. 106-128.

Rybicki, Jan. ,,Drugi rzut oka na stylometryczng mape literatury polskiej”. Forum
Poetyki 10 (2017). Web. 15.09.2019. <https://tinyurl.com/y99rqngz>

Vincent, James. “a1 didn’t decode the cryptic Voynich manuscript - it just added
to the mystery”. The Verge 1 Feb (2018). Web. 17.08.2019. <https://tinyurl.
com/ybn24fo8>

Voynich Manuscript. Opis zasobu na stronie biblioteki Beinecke Library.

Web. 24.09.2019. <https://tinyurl.com/semce6e>



296 | INEZ OKULSKA

| Abstrakt

INEZ OKULSKA
O wiele wigcej niz Google Translate, czyli komputerowe przetwarzanie jezyka
naturalnego (NLP) w translatoryce i translatologii

Przewrotna jest rola postepu — im wigcej technologicznego rozwoju, tym wiekszy
udzial czlowieka - w koncepcji, formutowaniu zadan, interpretacji wynikéw, nad-
zorze i korekcie. Hierarchia jest zachowana, czlowiek wciaz nieodzowny, ale to nie
znaczy, ze w pewnych obszarach maszynowy potencjal rzeczywiscie nie przewyzsza
ludzkiego i Ze nie warto z tej przewagi skorzystac. Przetwarzanie jezyka naturalnego
(NLp) to dziedzina niemloda, ale w ostatnich latach dzieki rozkwitowi metod uczenia
glebokiego (deep learning), mody na maszynowe wnioskowanie (data/knowledge
mining) czy nowym sprzetowym interfejsom (m.in. zaawansowane rozpoznawanie
obrazu) komputerowa analiza tekstu przezywa istny renesans. W odniesieniu do
translacji przyjeto sie mowic i pisa¢ gléwnie o coraz doskonalszych lub wlasnie
zupelnie niemozliwych algorytmach dla kolejnych par jezykéw czy coraz wiek-
szej precyzji samego tlumaczenia. Niniejszy artykul przedstawia natomiast nieco
szersze spektrum procesu tlumaczenia i przyglada sie elementom przekladowi
towarzyszacym (jak chocby krytyka), w ktérych wykorzystanie metod NLP moze
przynie$¢ nowe, ciekawe wyniki. Wyniki, ktérych ze wzgledu na ograniczong
moc obliczeniowa czlowiek nie jest w stanie osiaggnaé. Omodwione zostaly takie
aspekty jak wektorowa reprezentacja jezyka, stylometria i jej zastosowania czy
analiza wielkich zbioréw danych - wszystko to na potrzeby szeroko rozumianych
translacji i translatologii.

Stowa kluczowe: przeklad literacki, teoria przekladu, przetwarzanie jezyka
naturalnego, lingwistyka komputerowa, przektad maszynowy,
uczenie maszynowe, big data

| Abstract

INEZ OKULSKA
Far Beyond Google Translate: Natural Language Processing (NLP) in
Translation and Translatology

The more technological development, the greater the participation of the human - in
formulating tasks and problems, supervising and improving automated processes
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and interpreting their outcomes. The hierarchy is preserved, humans are still
indispensable, but it does not mean that in certain areas of machinery the poten-
tial does not really exceed that of the human and that this advantage is not worth
exploiting. Natural language processing (NLP) is not a young field, but in recent years,
thanks to the thrive of deep learning methods, data and knowledge mining or new
human-machine interfaces, computer text analysis is experiencing a real renaissance.
As far as translation is concerned, it is mostly algorithms for machine translation
that are being discussed. This article, on the other hand, presents a slightly broader
spectrum of the translation process and looks at the accompanying elements (such
as criticism) in which the use of NLP methods may bring new and interesting results.
Results which, due to limited computing power, humans are unable to achieve. The
discussion in the paper covers such aspects as the vector representation of language,
stylometry and its application, or the analysis of large data sets - all for the purposes
of translation and translatology.

Keywords: literary translation, theory of translation, natural language
processing, computational linguistics, machine translation, machine
learning, big data
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