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W artykule zostaty przedstawione paradygmaty badawcze, ktore radykalnie zmienity wspotczesna humanistyke.
Najwazniejszym z nich jest analityka kulturowa. Jest ona oparta na metodach data science. Autor prezentuje
zatozenia data science, a nastgpnie cechy charakterystyczne humanistyki cyfrowej i analityki kulturowe;j.
W drugiej czegsci artykutu zostaty przedstawione przyktady badan i projektow prowadzonych w ramach analityki
kulturowej. Sa to projekty realizowane w DH Lab Uniwersytetu Yale, Software Studies Initiative oraz Medialab
Katowice. Badania prowadzone w tych instytucjach przeobrazity humanistyke. Jej cechy charakterystyczne to
badanie duzych kolekcji danych, automatyzacja badan, wykorzystanie uczenia maszynowego i wizualizacja
wiedzy. Nowa humanistyka, twierdzi autor, stata si¢ nauka Scista.
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WPROWADZENIE

Jest juz banatem stwierdzenie, ze $wiat wspotczesny jest w decydujacym stopniu ksztat-
towany przez réznego rodzaju technologie ICT!. Zmienity one oblicze wszystkich praktyk
spotecznych i powolaly do zycia nowe. Nauka takze ulegta daleko idacym transformacjom
bedacym konsekwencja rewolucji cyfrowej. Zmienily si¢: przedmiot/-y badan, metodologia,
infrastruktura badawcza, organizacja badan, sposoby wspoélpracy, praktyki wydawnicze,
a takze formy komunikacji wynikéw badan.

Humanistyka pozostawata nieco na uboczu tych przemian. Co prawda, takze badacze
historii, literatury czy dziejow sztuki obficie korzystaja z narzedzi cyfrowych, cyfrowych
archiwow 1 zrédel czy mozliwosci, jakie dajg wirtualne $wiaty, jesli chodzi o wspotprace,
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organizacj¢ konferencji i wydarzen czy dydaktyke akademicka, to w wielu innych aspektach
uprawiania badan nadal preferuja dotychczasowe standardy. Chodzi tu przede wszystkim
o przedmiot badan, metody badawcze i sposoby prezentacji wiedzy.

W artykule zostanie przedstawiony nowy nurt badan zwany analityka kulturowa, ktory
wraz z innym preznie rozwijajacym si¢ paradygmatem okreslanym jako humanistyka cyfrowa
zaproponowaly inny model prowadzenia badan na gruncie réznych dyscyplin humanistycz-
nych. Nie bedzie to oczywiscie jakas doglebna i szczegdtowa charakterystyka tego podejscia
(ramy krotkiego artykutu na to po prostu nie pozwalaja), tylko bardziej ogoélna prezentacja
tego, co do praktyki badan humanistycznych wniosta analityka kulturowa (a takze, cho¢ bardzo
skrotowo, humanistyka cyfrowa) i szersze konsekwencje tej rewolucji dla catej humanistyki.

Po wyczerpaniu si¢ idei postmodernistycznych, co nastapito w koncu XX wieku, w szyb-
kim tempie zaczely pojawiac si¢ nowe nurty, szkoty czy paradygmaty na gruncie réznych
dyscyplin humanistycznych czy spolecznych.

Analityka kulturowa wraz z humanistyka cyfrowa postawily na szerokie wykorzystanie
narzedzi ICT 1 metod badawczych wypracowanych na gruncie innych dyscyplin, a zwtasz-
cza data science. Totez czytelnik otrzyma takze gar$¢ informacji temu poswigconych, aby
mie¢ ogblne przynajmniej wyobrazenie o specyfice podej$cia do badania réznych zjawisk
preferowanych przez data scientist’6w. Wszystko to zostanie zilustrowane przyktadami
z tych nowych praktyk badawczych. Plan ,,wypowiedzi” bedzie sktadat si¢ z nastepujacych
zagadnien: (a) humanistyka wobec wyzwan cyfrowego $wiata, (b) metody i narze¢dzia data
science, (c) analityka kulturowa, (d) przyktady badan charakterystyczne dla analityki kul-
turowej, (e) najwazniejsze zmiany, ktore wprowadzity do praktyki humanistycznej nowe
nurty badawcze.

CYFROWY SWIAT I WYZWANIA DLA HUMANISTYKI

Jedna z najbardziej charakterystycznych cech wspolczesnego §wiata jest zdecydowana
dominacja réznego rodzaju technologii cyfrowych. To one, jak si¢ powszechnie sadzi, maja
decydujacy wpltyw na ,,umeblowanie” wigkszosci praktyk spolecznych. Technologie elek-
troniczne, cybernetyczne, telekomunikacyjne czy bioinformatyczne powotaty tez do zycia
nowe praktyki — od gospodarki poczawszy, a na artystycznych skonczywszy. U podstaw tego
cyfrowego technopolu leza algorytmy napisane za pomoca ktorego$ z kilkuset jezykow pro-
gramowania’. W zwigzku z tym mowi si¢ wregez o kulturze algorytmow (Szpunar, 2019, s. 23).
Coraz wigkszg role zaczynaja tez odgrywac algorytmy sztucznej inteligencji i tzw. internet
rzeczy, ktore wkraczaja w kolejne obszary zycia wspolczesnych spoleczenstw.

Z punktu widzenia badacza reprezentujacego humanistyke sa dwie (co najmniej) konse-
kwencje wspomnianych wyzej zjawisk. Pierwsza to pojawienie si¢ nowych form aktywnosci,
ktére majg przede wszystkim posta¢ praktyk wirtualnych (np. portale spotecznosciowe).

2 Mozna i$¢ jeszcze ,,glebiej” i sprowadzi¢ kod do uktadu zerojedynkowego, a nastgpnie do impulsow elektrycz-
nych zrozumiatych dla maszyny (np. dla komputera).
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Druga to pojawienie si¢ ogromnej liczby danych — generowanych przez wspomniane praktyki
wirtualne, a takze sztuczng inteligencje czy internet rzeczy.

Wisrdd najwazniejszych form aktywnos$ci charakterystycznych dla praktyk wirtualnych
wymienia si¢: kulture daru, produkcje partnerska, ruch open source i open access, nauke
obywatelska, haktywizm spoleczny, grywalizacje¢, ruch prosumencki, wspolprodukcje me-
diow 1 innych wartosci artystycznych. Jednym stowem, mozemy tu mowi¢ o spoteczenstwie
wspolpracy (Jemielniak i Przegalinska, 2020, s. 11).

Drugim niezwykle istotnym zjawiskiem wspotczesnosci jest gwattowny przyrost rozne-
go typu danych. Aby uswiadomic¢ sobie skal¢ tego zjawiska, przytoczmy par¢ przyktadow.
Kazdej minuty 1,7 miliona osoéb loguje si¢ do Facebooka — najpopularniejszego portalu
internetowego (ponad miliard uzytkownikoéw). Zostawiajg oni w tym czasie tysigce postow,
polubien czy zdje¢. W tym samym czasie na YouTubie pojawia si¢ 4,7 miliona filmow, 194
tysigcy tweetow, 2,5 miliona snapow (Snapchat), 59 milionéw komunikatow w Messengerze
i jest wysytanych 19 milionow SMS-6w?>.

Przytoczone powyzej dane sa przyktadem naszej codziennej dziatalno$ci. Sktadaja si¢ wiec
na nowy typ zrodet czy szerzej: danych empirycznych, za pomoca ktéorych mozemy $ledzi¢
nasze poczynania zarowno w tzw. §wiecie fizycznym, jak i przede wszystkim wirtualnym.
Zaczynaja takze by¢ najwazniejszym swiadectwem do poznania wspotczesnej kultury (swo-
istym ,,cyfrowym $ladem”). Ten zbior jest rowniez sukcesywnie uzupetniany o zdigitalizowane
dane z przesziosci. Catos¢ okresla si¢ mianem: big data. Big data staja si¢ z jednej strony
podstawowym materiatlem do badan takze prowadzonych na gruncie humanistyki. Z drugiej
strony stanowig one duze wyzwanie dla tej grupy dyscyplin.

Wspomniana sytuacja jest spowodowana tym, ze dotychczasowy przedmiot badan hu-
manistyki i metody badawcze byly/sa dostosowane do innego $wiata (przedmiotu badan),
innego typu zrodet i innych pytan generowanych przez klasyczne teorie poszczegoélnych
dyscyplin humanistycznych.

Od poczatku istnienia dyscyplin humanistycznych zawsze waznym (jesli nie najwazniej-
szym) przedmiotem badania byt jezyk (mowa, pismo, teksty). Humanistow, a badaczy kultury,
literatury i historii w szczegolnosci, interesowaty kody i dyskursy, wartosci i idee, metafory
i symbole, artefakty i znaczenia, gramatyka kultury i jej struktury czy wreszcie komunikacja
kulturowa 1 migdzykulturowa. Gtéwne nurty XX-wiecznych badan nad kulturg i historia
w centrum stawialy zwykle zrédta o charakterze jezykowym. Podstawowa metoda byta in-
terpretacja — tekstow i1 zachowan ludzkich (dziatan, czynnosci o charakterze kulturowym).
Czytajac teksty czy obserwujac rozne czynnosci wykonywane w poszczegolnych praktykach
spotecznych, zdobywali$my wiedze o interesujacych nas zjawiskach kulturowych czy histo-
rycznych. Ogladajac obrazy (zdjecia, filmy czy animacje), szukano przede wszystkim tresci,
ktére one niosty. Interesowat nas zazwyczaj jakis przekaz (ideologiczny, $wiatopogladowy,
etyczny czy estetyczny), ktory staraliSmy sie zwerbalizowa¢. Sytuacja nie ulegata rowniez
zmianie, kiedy przedmiotem zainteresowan antropologow, kulturoznawcéw czy historykow
stawaly si¢ wizualne aspekty kultury (wlaczajac w to takze nowe media).

3 Dane przygotowane przez Lori Lewis i dostgpne pod nastgpujacym linkiem: https://www.allaccess.com/merge/
archive/31294/infographic-what-happens-in-an-internet-minute [10.10.2021].


https://www.allaccess.com/merge/archive/31294/infographic-what-happens-in-an-internet-minute
https://www.allaccess.com/merge/archive/31294/infographic-what-happens-in-an-internet-minute

ANDRZEJ RADOMSKI

Metodologia badan humanistycznych réwniez byta skoncentrowana na sposobach inter-
pretacji tekstu/-ow. W wieku XX pojawilo si¢ wiele paradygmatow opartych na okreslonym
podejsciu do interpretacji danych jezykowo-tekstualnych. Najwazniejsze to: strukturalizm, se-
miotyka, hermeneutyka i poststrukturalizm. Ich wspélnym mianownikiem byto wyodrgbnienie
kanonu dziet literackich, filozoficznych czy naukowych (i oczywiscie innych najwazniejszych
zrodet pisanych dla danej epoki), a nastgpnie proba wyinterpretowania z nich obrazu §wiata,
cztowieka czy procesow historyczno-kulturowych.

Jak wspomniano we wstepie, od kilkudziesigciu lat jestesmy $wiadkami tworzenia si¢
wielu nurtdow i zwrotow w humanistyce czy naukach spotecznych. Sa one reakcja na ciagle
zmieniajacy si¢ rzeczywisto§¢. Humanistyka wchodzi tez w nowe obszary badan, takie jak
na przyktad kwestie klimatyczne, biopolityka czy kulturowe uwarunkowania i konsekwen-
cje rozwoju nowych technologii. Do najbardziej znaczacych nowych paradygmatow, ktore
pojawity si¢ na mapie naukowej wspodtczesnej humanistyki zaliczy¢ mozna: humanistyke
ekologiczna, kognitywna, performatywna, artystyczna, studia postkolonialne, postgenderowe,
studia nad kulturg wizualng, badania pamigci czy posthumanistyke (Nycz, 2017, s. 44-48).
Mowi si¢ tez o zwrotach: posthumanistycznym, relacyjnym, przestrzennym, postsekularnym,
zwrocie ku materialnos$ci, ku sprawczosci, zwrocie afektywnym, gatunkowym, ku zwierzetom
czy neurobiologicznym (Filip, 2019). Analityka kulturowa oraz humanistyka cyfrowa tez sg
odpowiedzig na nowe problemy i wyzwania, jakie niesie ze soba swiat XXI wieku.

Jak wskazano wczesniej, cyfrowy §wiat i spoteczenstwo wspotpracy generuje inne typy
danych, co rodzi nowe przedmiot/-y badan, nowe pytania i potrzebe stosowania nowych
narze¢dzi badawczych. Poczatkowa reakcja na ten stan rzeczy byta proba aplikacji metod
wypracowanych do badania $wiata fizycznego (czy jak cheieli postmodernisci: tekstualnego?).
Jednym z takich najbardziej znaczacych przyktadow byta/jest netnografia. Nurt ten pojawit
si¢ w ostatniej dekadzie XX wieku i za gtéwny przedmiot swego zainteresowania obrat spo-
tecznosci wirtualne realizujace ztozone praktyki kulturowe w internecie, a takze w innych
$wiatach — przede wszystkim gier komputerowych. Jeden z gtéwnych jej przedstawicieli
tak ja definiuje: ,,netnografia jest badaniem poshugujacym si¢ obserwacjg uczestniczacg do
pracy w wirtualnym terenie. Wykorzystuje takze inne techniki badan, takie jak: wywiady,
statystyki opisowe, studia przypadkow, gromadzenie danych archiwalnych, wideografia,
kolaz czy analiza semiotyczna” (Kozinets, 2012, s. 93). Sg to wigc prace oparte przede
wszystkim na tzw. metodologii badan jakosciowych stworzonej z mys$la o badaniu trady-
cyjnego (fizycznego) $wiata kultury i spoteczenstwa. Poza ich zasiggiem poznawczym jest
$wiat cyfrowych danych — zwlaszcza big data. 1 to jest jedno z najwigkszych wyzwan dla
wspolczesnej humanistyki.

Kolejnym, zreszta powigzanym z tym pierwszym, jest wizualizacja. Swiat wspotczesny
jest $wiatem opartym na obrazach (oczywiscie cyfrowych). Do jego badania uzywa si¢
w dalszym ciggu metod tekstualnych. Z kolei badacze reprezentujacy takie nurty, jak: etno-
grafia wizualna czy historia wizualna tez opieraja si¢ na metodologii badan jakosciowych
1 s3 w stanie przebada¢ wybrane tylko kolekcje filméw, obrazéw czy innej grafiki. Wielkie

4 Postmodernisci uwazali bowiem, ze $wiat kultury/kultur mozna pojmowac¢ jako tekst/teksty.
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zbiory materiatéw wizualnych zgromadzone na portalach typu YouTube, Vimeo, Flickr czy
Instagram sa z reguly poza mozliwo$ciami poznawczymi tych nurtow.

DATA SCIENCE

Wielkie zbiory danych okreslane jako big data sa waznym przedmiotem zainteresowan
wspoélczesnej nauki i oczywiscie §wiata biznesu. Staly si¢ one gldownym obicktem badan
nowej dyscypliny — data science. Ta nowa dziedzina wiedzy dostarcza réwniez narze¢dzi
i metod do badania réznego typu danych.

Historycy kultury czy badacze dziejow, badajac wczesniejsze epoki, mieli zazwyczaj
do czynienia z niedoborem danych (w terminologii historiograficznej: zrodet). W XX 1 XXI
stuleciu mamy zupelie odmienng sytuacj¢, czyli nadmiar danych czy zrodel. Te duze za-
soby danych stwarzaja z jednej strony nowe mozliwosci badawcze, z drugiej sa ogromnym
wyzwaniem dla nauki — w tym i dla humanistyki. Taka sytuacja wymusza konieczno$¢
przedefiniowania celow badawczych, metod i narzedzi.

Jak pisat (na poczatku obecnego stulecia) nestor badan w internecie Barry Wellman, do
pisania artykuléw naukowych na temat zachowan online wystarczato po prostu mie¢ cickawe
przemyslenia i intuicje (Jemielniak, 2019, s. 40). Inng wszechobecng strategia byto opieranie
si¢ na szeroko rozumianych probach losowych. Teraz mozemy i wrecz musimy analizowaé
duzo wigcej danych. Od kiedy spoteczenstwa musiaty mierzy¢ si¢ z wielkimi liczbami,zau-
wazaja Mayer-Schonberger i Cukier, to byly one poczatkowo zdane na korzystanie z prob
losowych. Byto to konsekwencja naturalnych ograniczen epoki analogowej. Zanim zaczety
dominowa¢ wysoko wydajne technologie cyfrowe, nie postrzegaliSmy korzystania z proby
losowej jako czego$ sztucznego. Przyjmowano wrecz taki stan jako rzecz oczywista (Mayer-
-Schonberger i Cukier, 2014, s. 28). Taki stan rzeczy dominowat (i do pewnego stopnia nadal
dominuje) w humanistyce i cz¢sciowo w naukach spotecznych.

W definicji Gartnera z 2012 roku (osrodek analityczno-badawczy w USA) big data okresla
si¢ jako: zbiory informacji o duzej objetosci, duzej zmienno$ci lub duzej réznorodnosci,
ktére wymagaja nowych form przetwarzania w celu wspomagania podejmowania decyzji,
odkrywania nowych zjawisk oraz optymalizacji procesow?’.

Big data s3 wytwarzane nie tylko w internecie. Rdznego typu dane, i to w coraz wigk-
szej 1loSci, generowane sg przez urzadzenia mobilne — na czele z telefonami komérkowymi,
przez tzw. internet rzeczy — czyli réznego rodzaju maszyny (np. sprzet AGD czy samochody
autonomiczne) podtaczone do sieci i wymieniajgce si¢ informacjami bez udziatu cztowieka
czy urzadzenia monitorujace (np. kamery uliczne, czujniki, GPS, opaski zdrowia). Zatem
mamy tu do czynienia z nowym zespotem danych i informacji, ktory staje si¢ nowym
przedmiotem badan, przekraczajacym granice dotychczasowych dyscyplin naukowych.
Co wigcej, bez uwzglednienia tego zasobu nowych cyfrowych danych nie zrozumiemy

5 Dane z Wikipedii: https://pl.wikipedia.org/wiki/Big_data [30.09.2021]. Czytelnik chcacy uzyskaé bardziej
pogtebiong charakterystyke proszony jest o wejscie na strong internetowa osrodka.
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kluczowych i fundamentalnych zjawisk, trendow czy faktow, ktore zachodza w kulturze
wspolczesnej, a i w wielu przypadkach bedziemy zmuszeni zweryfikowa¢ dotychczasowe
wizje czy narracje odnoszace si¢ do przesztosci — kiedy przeanalizujemy zdigitalizowane,
historyczne big data.

Podstawg data science sa wigc wielkie zbiory danych. Aby moc je eksplorowaé poznaw-
czo, potrzebne s3 tez wielkie moce obliczeniowe (,,chmury” obliczeniowe), ktore na przyktad
oferuja takie ustugi, jak: Google Cloud, Amazon Services czy Microsoft Azure. Potrzebne
sa tez specjalne algorytmy uczenia — zwane uczeniem maszynowym. Data science mozna
zatem okresli¢ jako interdyscyplinarng dziedzine, traktujaca o procesie pozyskania, obrobki,
wizualizacji i wnioskowania na podstawie danych ustrukturyzowanych i nieustrukturyzowa-
nych, z uzyciem metod statystycznych, eksploracji danych, uczenia maszynowego i analizy
predykcyjnej®.

Gwaltowny rozwdj nauki o danych nastapit po roku 2010, co wigzato si¢ ze wzrostem
mocy obliczeniowej komputeréw, nowymi mozliwosciami pobierania, przechowywania
i analizowania danych oraz rozwojem sztucznej inteligencji (pojawieniem si¢ konwolucyj-
nych sieci neuronowych).

W ramach data science analizuje si¢ gtownie duze kolekcje danych. Taka analiza r6znych
rodzajow danych jest oparta na algorytmach tzw. uczenia maszynowego. Uczenie maszynowe
wystepuje w dwoch zasadniczych odmianach, ktore mozna okresli¢ jako: klasyczne (oparte na
statystyce) oraz tzw. glgbokie (deep learning), oparte na sieciach neuronowych (np. CNN).
W tym pierwszym modelu tworzy si¢ programy, do ktérych nast¢gpnie wprowadza si¢ dane,
ktére maja je przetwarza¢ — zgodnie z napisanymi instrukcjami i okreslonym rezultatem
(Flasinski, 2018, s. 23). Klasyczne uczenie maszynowe jest zazwyczaj wykorzystywane do
tworzenia modeli regresji liniowe;j, klasyfikacji czy drzew decyzyjnych, ktore maja zasto-
sowanie w biznesie, zwlaszcza w marketingu, reklamie, ubezpieczeniach czy bankowos$ci
i oczywiscie w nauce (przede wszystkim w przyrodoznawstwie i medycynie).

Uczenie ,,glebokie” jest oparte na ztozonych sieciach neuronowych. Tego rodzaju sie¢
sktada si¢ z trzech podstawowych elementow: pewnej liczby neurondéw, okreslonej liczby
warstw 1 odpowiednich rodzajow potaczen migdzy tymi warstwami. Uczenie tego typu sktada
si¢ z wielu cykli i konezy sig, gdy otrzymamy automatyczng informacje, ze nasz model z duzym
stopniem prawdopodobienstwa rozpoznaje dane obiekty (Patterson i Gibson, 2017, s. 66).

Uczenie maszynowe (niezaleznie od typu) pracuje na dwodch rodzajach danych. Moga
one by¢ ustrukturyzowane (w postaci tabelarycznej, np. w formacie csv) i nieustruktury-
zowane, ktore stanowia wickszo$¢ istniejacych obecnie danych i sa trudniejsze do analizy.
Filmy i obrazy zalicza si¢ do danych nieustrukturyzowanych. W uczeniu maszynowym dane
dzieli si¢ na dwie grupy: treningowe i testowe. Model uczy si¢ na danych treningowych, a na
testowych sprawdza si¢ skutecznos$¢ tej nauki.

Uczenie maszynowe moze mie¢ posta¢ nadzorowanego i nienadzorowanego. W przypadku
tego pierwszego, tworzac model ML (machine learning), wprowadzamy dane z etykietami

¢ https://mateuszgrzyb.pl/czym-jest-data-science/ [10.07.2021]. Jest to najczeSciej spotykane rozumienie data
science.
7 Konwolucyjne sieci neuronowe. Potrafig one wyodrgbnia¢ cechy odrdzniajace od siebie rozne obrazy.
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(np. cztowiek czy samochdd) i model uczy si¢ rozpoznawa¢ nowe obiekty (np. samochody),
uczac si¢ na danych z naszymi etykietami. W przypadku uczenia nienadzorowanego zbior
treningowy nie zawiera etykiet i model sam musi zidentyfikowa¢ okreslone obiekty badz
wystepujace w tym zbiorze wzorce.

Wsrod narzedzi, ktorymi postuguja si¢ badacze i analitycy w ramach data science, mozna
wyrdznic cztery zasadnicze grupy: narzedzia do analizy i wizualizacji danych tabelarycznych
(dane ustrukturyzowane), narzedzia do przetwarzania jezyka naturalnego (NLP, natural lan-
guage processing), narzedzia do przetwarzania obrazoéw (computer vision) oraz do analizy
sieci spotecznych (NSA, social network analysis).

Mimo pewnych do$¢ zasadniczych rdznic, jakie istniejg migdzy nimi, da si¢ wyrdznié
cechy wspolne. Do tych najwazniejszych zaliczy¢ mozna nastepujace: (a) dazenie do prze-
badania w miar¢ mozliwosci wszystkich informacji na dany temat, a nie tylko probek czy
wybranych zrédel; (b) automatyzacja wigkszosci czynnosci badawczo-analitycznych — po-
czawszy od etapu gromadzenia danych, a na prezentacji wynikow skonczywszy; (c) wizuali-
zacja — rozumiana jako metoda badawcza i jako forma prezentacji rezultatdéw badawczych;
(d) szerokie wykorzystanie tzw. gigbokiego uczenia maszynowego (popularnie zwanego
sztuczng inteligencja).

ANALITYKA KULTUROWA —
NOWY NURT BADAN W HUMANISTYCE

Reakcja na powstanie cyfrowego $wiata i cyfrowej kultury byto pojawienie si¢ nowych
nurtéw badawczych. Niektore z nich miaty/majg charakter bardziej teoretyczny i1 koncen-
trujg si¢ na refleksji wokot zmian, jakie wprowadzity do ludzkich praktyk technologie ICT.
Mozna tu wymieni¢ migdzy innymi: cyberkulturoznawstwo, netnografig, software studies,
visual studies, sound studies czy code studies. Niezaleznie od nich pojawity si¢ nurty bardziej
empiryczne, ktore zaproponowaly nowe podejscie do badania kultury czy historii oparte na
narzgdziach cyfrowych — w tym i na tych uzywanych w ramach data science. Owe dwa
nurty (w kolejnosci chronologicznej) to humanistyka cyfrowa i tytutowa analityka kulturowa.

Humanistyka cyfrowa to, mowiac najogolniej, nurt badawczy polegajacy na wykorzysta-
niu narzedzi ICT do badania $wiata kultury i historii. Wykorzystanie komputeréw do analizy
danych badawczych w dyscyplinach artystycznych i humanistycznych, takich jak literatura
i historia, sigga konca lat czterdziestych XX wieku. Za ojca zatozyciela humanistyki cyfro-
wej uchodzi wloski jezuita ks. Roberto Busa — pionier zastosowania informatyki do badania
literatury?.

Humanistyka cyfrowa, okres§lana rowniez jako informatyka humanistyczna, moze by¢
dziedzing badan, nauczania i wynalazkéw na przecigciu informatyki i dyscyplin humanistycz-
nych. Sa to wigc z natury badania interdyscyplinarne (Oza, 2020).

8 Wigcej informacji o Roberto Busie i jego dziatalno$ci znajdzie czytelnik w Wikipedii: https://pl.wikipedia.org/
wiki/Roberto_Busa [11.10.2021].
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Swym zakresem humanistyka cyfrowa obejmuje: (1) dziatania digitalizacyjne (two-
rzenie cyfrowych archiwdéw, repozytoriow i innych baz danych), (2) tworzenie cyfrowych
kopii zabytkow historyczno-archeologicznych (np. modeli 3D) i animacji po$wigconych
okreslonym wydarzeniom, (3) badania zdigitalizowanych artefaktow (np. literatury, danych
geoarcheologicznych i innych zrédet).

Obecnie punkt cigzkosci w dziatalnosci cyfrowych humanistow przenosi si¢ z fazy di-
gitalizacji, gromadzenia i udostepniania danych do fazy ich przetwarzania, interpretowania
(czyli badania) i wizualizowania — rozumianego jako metoda analizy, a takze prezentacji
wynikéw badan. Stad i u nich daje si¢ zauwazy¢ wzrastajace zainteresowanie data science
(Drucker, 2021, s. 112).

Analityka kulturowa jest drugim wyr6zniajacym si¢ nurtem wspolczesnej humanistyki
szeroko wykorzystujagcym technologie ICT. Jest to juz paradygmat zrodzony w XXI wieku
i od poczatku jego funkcjonowania wspiera si¢ on/ona na narzedziach i metodach data science.

Zajego tworce uchodzi Lev Manovich, ktéry w 2007 roku powotat do zycia laboratorium
badawcze Software Studies Initiative i jednocze$nie zaproponowal nazwe: analityka kulturowa
na oznaczenie tego nowego nurtu badan, ktory zaczat praktykowaé we wspomnianej instytucji.

Analityka kulturowa sytuuje si¢ na przecigciu: data science, media studies i digital culture
studies®, a wigc stosunkowo mlodych dyscyplin, ktore zajmuja si¢ badaniem i wizualizacja
wspolczesnej cyfrowej kultury z uzyciem metod komputerowych (Manovich, 2021, s. 7).

Analityka kulturowa jest postrzegana jako inny nurt w stosunku np. do zaprezentowanej
»przed chwilg” humanistyki cyfrowej. Gtownym bowiem celem cyfrowych humanistow
byla/jest analiza tekstow i zrédet historycznych (np. z literatury), a takze dygitalizacja
i modelowanie roznych obiektoéw i1 zdarzen. Tymczasem dla analityka kulturowego bardziej
intersujacymi zagadnieniami byly/sa: (a) jak globalizacja i powstanie nowych technologii
komunikacyjnych zmienity geografi¢ kultury, (b) czy mozemy znalez¢ okreslone kulturowe
trendy w matych miastach, lezacych z dala od wielkich metropolii, (c) jak wspotczesna kultura
réznicuje rozwoj, czy ulega on przyspieszeniu, czy spowolnieniu. Tego typu pytania staty si¢
swoistym bodzcem do poszukiwan innych metod do badania kultury niz te, ktére oferowata
humanistyka cyfrowa (Manovich, 2021, s. 3).

Przedmiotem zainteresowania analityki kulturowej sa przede wszystkim nastgpujace
zbiory danych:

— zapisy ludzkiej aktywnosci w sieci (cyfrowe §lady), typu: odwiedzane strony, posty czy
udostgpnione materiaty,

— zapisy fizycznych zachowan, ich lokalizacja geograficzna, data i czas zamieszczania
postéw w sieci,

— zawarto$¢ mediow tworzona przez koncerny medialne: piosenki, wideo, ksigzki i filmy,
— zawarto$§¢ mediow tworzona przez uzytkownikéw: posty, dyskusje, zdjecia i wideo
(Manovich, 2021, s. 57).

Do analizy zaré6wno powyzszych, jak i innych probleméw z obszaru big data analitycy
kulturowi uzywaja nowych metod i narz¢dzi: data mining, uczenia maszynowego i sztucznej

° Jak dotychczas nie ma polskich odpowiednikow tych anglojezycznych nazw.
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inteligencji (glebokiego uczenia maszynowego), przetwarzania obrazu (computer vision),
przetwarzania jezyka naturalnego i lingwistyke obliczeniowa.

Analitycy kulturowi, w przeciwienstwie do cyfrowych humanistow, preferuja prace na
wielkich zbiorach danych — czyli naszych big data. Sadza bowiem, ze bez uwzglednienia
duzych zbioréw danych nie zrozumiemy wspotczesnej kultury i to nie tylko cyfrowej (tzw.
probki losowe juz tu nie wystarcza). Szukaja oni w kolekcjach jezykowych czy medialnych
okreslonych wzorow i prawidlowosci, relacji i korelacji. Szczegdlne znaczenie przypisujg wi-
zualizacji. Uwazajg bowiem, ze postugiwanie si¢ metodami opartymi na wizualizacji pozwala
szybko wykry¢ wszystkie intersujace nas trendy i wzory, i to w sposob zautomatyzowany.
W przypadku badania produkcji medialnej (filméw, zdje¢ czy innej grafiki) wizualizacja moze
nam ukaza¢ okreslone cechy tego typu wytwordw, takich jak: jasnos¢ kolorow, odcienie barw,
nasycenie czy ksztalty na obrazie, a takze statystyke (Manovich, 2021, s. 228).

PRZYKLADY

W tej czgscei zostang zaprezentowane przyktady badan zjawisk kulturowych, ktore sa
prowadzone w ramach analityki kulturowej. Beda one stanowi¢ empiryczng egzemplifikacje
zatozen teoretycznych tego nurtu zaprezentowanych powyze;j.

Zacznijmy od projektu zrealizowanego przez Uniwersytet w Yale (USA). Projekt ten jest
dostepny na stronach Digital Humanities Laboratory (DH Lab) wspomnianego uniwersytetu.
Badacze z DH Lab zgromadzili kolekcje ponad 27 tysiecy zdjec o rdznej tematyce i postanowili
je posegregowac do roznych grup tematycznych. Do tego celu zastosowali glgbokie uczenie
maszynowe. Sieci neuronowe (w tym wypadku CNN) wytrenowano tak, aby na dostgpnym
materiale nauczyly si¢ rozpoznawac, co jest na zdjgciu, a nastgpnie mogly zaklasyfikowac je
do konkretnej kategorii. Jest to niezwykle wazne przy duzych zestawach danych — czyli big
data, w ktérych przypadku badacz/badacze nie sg w stanie przejrze¢ catego zasobu. Potrzebna
jest wiec zautomatyzowana analiza.

Oprogramowanie uzyte do analizy tego materiatu nosi nazwe¢ PixPlot. Jest to rozwia-
zanie typu open source'® i shuzy do wizualizacji wielkoskalowych zbioré6w obrazéw na
interaktywnej scenie WebGL!'. Wizualizacja oparta zostata na technologii WebGL 1 sktada
si¢ z dwuwymiarowej projekcji, w ktorej gromadza si¢ podobne obrazy. Uzytkownicy moga
poruszac si¢ po przestrzeni, przesuwajac, powigkszajac i pomniejszajac grupy bedace przed-
miotem zainteresowania lub moga przeskakiwa¢ do wyznaczonych ,,punktéw aktywnych”,
ktore zawieraja reprezentatywny obraz z kazdego klastra, zidentyfikowany przez komputer.
Uzytkownicy mogg réwniez wybiera¢ wiasne klastry. Rysunki 1 i 2 przedstawiajg efekty
pracy sztucznej inteligencji.

10 Kod zrodtowy jest dostepny w repozytorium Git hub: https://github.com/yaledhlab/pix-plot [17.10.2021].

" WebGL jest rozszerzeniem jezyka JavaScript, zapewniajacym dostep do tréojwymiarowego API w przegladarce
internetowej. Dostarcza ona programistom interfejs grafiki 3D. Korzysta z wystgpujacego w HTML 5 elementu
Canvas. Aktualnie zaimplementowane jest w przegladarkach: Mozilla Firefox, Google Chrome, Safari, Opera.
Microsoft Edge oraz Internet Explorer (https:/pl.wikipedia.org/wiki/WebGL).
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Rysunek 1. Wizualizacja kolekcji zdjg¢ w DH Lab Yale

Zrédto: https://s3-us-west-2.amazonaws.com/lab-apps/pix-plot/index.html

W czescei centralnej mamy zgromadzone wszystkie zdjecia bedace przedmiotem uczenia
maszynowego. Po lewej stronie sa usytuowane zaktadki zawierajace najwazniejsze kategorie,
do ktorych sztuczna inteligencja zakwalifikowata wszystkie zdjgcia. Wszystkie fotografie
mozna powigksza¢. Co wigcej, klikajac na dana kategori¢ (po lewej stronie), od razu otrzy-
mujemy caly zestaw fotografii do niej zakwalifikowanych.

Przyktadowo klikajac w zaktadke ,,krajobrazy”, otrzymujemy zbior zdje¢ o tej tematyce.
Mozemy je nastepnie powigkszy¢, aby by¢ w stanie doktadniej obejrzeé dany krajobraz i inne
interesujace nas cechy.

Rysunek 2. Zdjecia zawierajace kategori¢ krajobrazy z kolekcji DH Lab w Yale

Zrédto: https://s3-us-west-2.amazonaws.com/lab-apps/pix-plot/index.html
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Taki wstepnie wytrenowany i poklasyfikowany zbior moze oczywiscie by¢ poddawany
dalszej analizie 1 badaniom bardziej jakosciowym.

Drugi przyktad jest zwiazany z dzialalnoscia Software Studies Initiative Lva Manovicha.
W tej instytucji badawczej zrealizowano kilkanascie duzych projektow, z ktérych wigkszosé
stanowig te tworzone w nurcie analityki kulturowej. Jednym z nich jest Phototrails. Jest on
przyktadem wizualizacji mediow. Zawiera analiz¢ 1 wizualizacj¢ zdje¢ z trzynastu metropolii
zrobionych przez ,,zwykle” osoby i umieszczonych na Instagramie. Technika opracowana
przez rosyjskiego badacza umozliwia (z jednej strony) zamieszczenie na jednej zbiorczej
wizualizacji wszystkich zdje¢ z danej kolekcji, a (z drugiej strony) zoomowanie konkretne;j
fotografii. Kazde wykorzystane w projekcie zdjecie zawierato podstawowe metadane, typu
miejsce 1 czas zrobienia, zastosowane filtry i czasami dane o autorze/autorce. Dzigki temu
mozna byto zwizualizowa¢ pod okreslonym katem i poréwnywac cechy fotografii z r6znych
miast. Rysunek 3 przedstawia tego typu analiz¢ wizualizacyjna.

Rysunek 3. Wizualizacja fotografii Bangkoku w ramach programu Phototrails

Zrodto: https://phototrails.net/exhibition/

Na tej wizualizacji zostato umieszczonych 50 tysiecy fotografii stolicy Tajlandii. Zdjecia
za pomoca programu Image Plot i ImageJ zostaly rozmieszczone na okrggu — w taki sposob,
ze skorelowano promien okregu z jasnoscia, tak ze te blizej srodka zawierajg ciemniejsze
fotografie, te oddalone — jasniejsze. Natomiast odcienie kolorow skorelowano z obwodem
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kota. Ten sam zabieg zastosowano takze do innych badanych miast. Dzigki temu mozna
przeprowadzi¢ analiz¢ pordwnawcza zwyczajow estetycznych autorow zdje¢ (np. jakie pre-
feruja kolory badz jak sa one nasycone) w zalezno$ci od tego, jaka metropoli¢ reprezentuja.

Fotografii zar6wno z Instagrama, jak i z innych portali mozna jednakze uzy¢ do bardziej
poglebionych badan, niezwigzanych z cechami samego zdjecia (kolor, odcienie czy nasycenie
dang barwg).

Przyktadem takich badan moze by¢ projekt Selfiecity, ktory rowniez zostat zrealizowany
w laboratorium Manovicha. W jego ramach takze wykorzystano zdjgcia z Instagrama. Zostaty
one wykonane w pigciu miastach: Bangkoku, Berlinie, Moskwie, Nowym Jorku i Sao Paulo.
Tym razem badaczy zainteresowaly dwa zagadnienia: (1) w ktorych ze wspomnianych miast
ludzie usmiechajg si¢ najczesciej?, (2) przedstawiciele ktorej ptci usmiechajg si¢ czgsciej?
Poniewaz byty to fotografie typu selfie, to odpowiedz na to pytanie nie byta zbyt skompliko-
wana. Jednakze aby byla to w miar¢ precyzyjna odpowiedz, to przygotowano odpowiednia
skale, za pomoca ktorej program szacowat ,,natgzenie” usmiechu.

Rezultaty analiz przedstawia rysunek 4.

BANGKOK : BERLIN g MosCcow

Rysunek 4. Wizualizacja pokazujaca rozktad usmiechu w wybranych miastach na podstawie zdjeé
z Instagrama

Zrodto: http://selfiecity.net/

Mieszkancy pieciu miast zostali podzieleni na dwie grupy: mezczyzni (ponizej czerwone;j
linii — podkreslenie autora) i kobiety (powyzej). Natgzenie poziomu u§miechu wzrastato od
strony lewej ku prawej (wedtug skali: mood — podkreslenie autora).

Z zaprezentowanej powyzej wizualizacji wynika, ze najczesciej uSmiechnigtymi osobami
byli mieszkancy Bangkoku, najrzadziej usmiechali si¢ zas moskwianie. Z kolei kobiety czgsciej
usmiechaly si¢ od mezczyzn. Ta dysproporcja najbardziej byta widoczna w przypadku Moskwy.
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Tego typu badania (tak jak w przypadku projektu Phototrails) moga stuzy¢ dalszym,
np. mierzacym poziom nastrojow spotecznych czy innych aspektéw zycia codziennego
w danym regionie metropolitalnym, a nawet w skali catego kraju.

I ostatni przyktad. Bedzie on pochodzit z badan realizowanych w Medialab Katowice.
Przedmiotem zainteresowania pracownikow tego labu staty si¢ parki miejskie w Bratystawie.
Podeszli oni jednak do tego tematu inaczej, niz to byto praktykowane do tej pory. Zrezygnowali
bowiem z tradycyjnych metod dominujacych przy tego rodzaju badaniach (takich jak badania
terenowe, obserwacje czy wywiady), tylko postanowili opracowac temat za pomocg danych
z Instagrama. W mniejszym stopniu chodzito jednak o zdjecia, tylko podstawowym materiatem
empirycznym staly si¢ posty, a moéwiac $cislej: hasztagi. Badaczy zainteresowato: co ludzie
robig podczas pobytu w pigciu najwigkszych parkach w Bratystawie? Aby odpowiedzie¢ na po-
wyzsze pytanie, przeanalizowano kilkanascie tysiecy hasztagdw, ktérymi opisywano fotografie.

Badanie sktadalo si¢ z trzech zasadniczych etapoéw: (1) pobieranie postow za pomoca
API Instagrama, (2) wstepne przetwarzanie i ,,czyszczenie” danych, (3) wlasciwa analiza
i wizualizacja. Na kazdym z etapéw wykorzystano odpowiednie algorytmy napisane w Py-
thonie (gtowny jezyk uzywany przez data scientist’6w). Jak wskazuja autorzy raportu z tych
badan'?, odeszli oni z narzucania odgornie kategorii (bardziej teoretycznych) do poklasyfi-
kowania gltéwnych tematéw postow, tylko uzyli nienadzorowanego uczenia maszynowego.
Sztuczna inteligencja sama zidentyfikowata najwazniejsze klastry tematyczne. Podobny za-
bieg zastosowano rowniez przy analizie zdje¢. Algorytmy Google Vision API automatycznie
rozpoznawaly tre$¢ obrazoéw i oznaczatly je odpowiednig kategoria.

Wyniki badan wykazaly, ze byly ro6zne wzorce korzystania z parkow i ze zmienily si¢ one
w czasie pandemii koronawirusa. Autorzy badan przeprowadzonych za pomoca danych z portalu
spoteczno$ciowego, a dotyczacych studidw miejskich uwazaja, ze tego typu metody oparte
na big data i uczeniu maszynowym dajg lepsze wyobrazenie o zachowaniach mieszkancoéw
miast. Wynika to stad, ze media spotecznosciowe sg coraz popularniejszym sposobem (i to
dla wszystkich grup wickowych) wyrazania swoich preferencji i emocji w postaci postow,
zdje¢ czy filmow. Ponadto uzytkownicy dostarczajg (czgsto nieswiadomie) roznych danych
o swoich wzorcach uzytkowania przestrzeni miejskiej, niz wynika to z bezposrednich rozmow
z nimi. [ oczywiscie wazna tu jest takze skala tych danych — sprawiajaca, ze sa one bardziej
reprezentatywne niz te zdobyte klasycznymi metodami (np. probki losowe badz jakas forma ob-
serwacji). Wreszcie mozna tez prowadzi¢ badania porownawcze i rejestrowac zmiany w czasie.

DWA [ INTERESY” HUMANISTYKI

Jurgen Habermas, ,,p6zny” przedstawiciel szkoty frankfurckiej — w swojej teorii krytycznej
wyrdznit trzy ,,interesy” kierujace poznaniem w ramach réznych dyscyplin wiedzy. Odpo-
wiednio byty to: (a) interes panowania, (b) wolnej od zaklocen komunikacji oraz (c) eman-
cypacyjno-krytyczny. Interesem ,,panowania” kieruja si¢ przede wszystkim przedstawiciele
nauk analityczno-empirycznych, ktérych zasadniczym celem jest formutowanie twierdzen

12 Jest on dostgpny pod nastgpujacym linkiem: https://karolpiekar.ski/exploring-city-parks-with-instagram/
[21.10.2021]
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czy budowanie modeli stuzacych kontrolowaniu zjawisk przyrodniczych (przewidywanie,
wyjasnianie etc.). Z kolei dwa pozostate interesy sa charakterystyczne dla nauk hermeneutycz-
no-krytycznych — czyli gtdwnie humanistycznych i spotecznych. Albowiem przedstawiciele
tych ostatnich czesto zajmuja si¢ krytyka istniejacych stosunkéw politycznych, spotecznych
czy kulturowych, ujawniajg zalozenia stojace za poszczegolnymi pogladami — umozliwiajac
W ten sposob emancypacje roznych grup spotecznych czy kultur od dominujacych przekonan
i ideologii na temat §wiata, cztowieka czy historii (podstawa jest tutaj rozumienie i dekon-
strukcja tekstow czy, powiedzmy, mediow).

Wymienione w czg¢$ci pierwszej niniejszego artykutu nurty i zwroty w humanistyce, ktore
pojawity si¢ w ostatnich dwoch dekadach, realizujg przede wszystkim interes emancypacyjno-
-krytyczny — w rozumieniu habermasowskim. Analityke kulturowsa (a takze humanistyke cy-
frowa) mozna z kolei postrzegac jako realizujace habermasowski interes panowania — w tym
przypadku nad spoteczenstwem i kulturg. Do najwazniejszych cech odrézniajacych obecnie
ten model praktykowania humanistyki od modelu emancypacyjno-krytycznego mozna zaliczy¢
omoéwione ponizej zagadnienia.

a) Tworzenie wiedzy humanistycznej przenosi si¢ do laboratorium. Odchodzi si¢ tu
od wzorca badacza humanisty, ktory siedzi w swoim gabinecie albo archiwum i pracuje

z reprezentatywnymi tekstami/zrodtami — interpretujac je za pomoca okreslonych kategorii

teoretycznych/filozoficznych/artystycznych. Analityk kulturowy pracuje z danymi, do

ktorych analizy uzywa przede wszystkim programow komputerowych, aplikacji i maszyn
obliczeniowych o duzej mocy (coraz cze¢sciej ,,chmurowych”, np. Spark czy Hadoop).

b) Wiekszos¢ zadan badawczych jest zautomatyzowana. Wszystkie glowne etapy badania
sa wykonywane przez komputery — na czele z analizg duzych korpuséw danych.

¢) Duza cze$¢ procesu badawczego jest okre§lona przez algorytmy programéw kompu-
terowych. Wiedza teoretyczna przestaje by¢ najwazniejszym ,,przewodnikiem” w badaniu
swiata kultury i historii. Jej miejsce zajmuja algorytmy programow komputerowych
(w tym sztucznej inteligencji), ktére w ,,morzu” danych odnajduja odpowiednie obiekty,
klasyfikuja zbiory, odnajduja roznego typu relacje, korelacje czy trendy.

d) Humanistyka staje sie transdyscyplinarna. Punktem wyjscia jest realizacja konkretnego
projektu (dotyczacego np. analizy zjawisk historyczno-kulturowych), do realizacji ktore-
go wlacza si¢ przedstawicieli roznych specjalnosci: badaczy poszczegolnych dyscyplin
humanistycznych, a takze programistow, web developerow, grafikow czy specjalistow
od wizualizacji.

e) Pracuje sie na wielkich zespolach danych. W miar¢ mozliwo$ci dazy si¢ do zebrania
i przeanalizowania wszystkich danych zwiazanych z okreslonym tematem — w mysl
formuty: N = all. Zmienia to wyniki badan, ktoére czasem moga znaczgco si¢ r6zni¢ od
tych opartych na kanonie czy prébach losowych.

f) Wyrézniona rola wizualizacji. Wspotczesnie badacze czesto pracuja z réznego rodzajami
danych, ktore sg zestawione w postaci tabelarycznej. Zawierajg one kolumny liczb badz
dane tekstualne zapisane np. w formacie csv. Takie zestawy nie komunikujg wiedzy.
Interesujace rezultaty otrzymujemy, gdy pokazuja one jakies$ trendy czy zaleznosci.
1 z reguty techniki wizualizacyjne umozliwiajg wydobycie ze zbioru danych konkretnej
wiedzy (np. za pomocg diagraméw, wykresow, linii trendu itp.).

20



Analityka kulturowa, czyli jak narzedzia data science zmienity humanistyke

g) Wiedza humanistyczna uzyskana za pomoca np. metod data science staje si¢ w pew-
nych przypadkach intersubiektywnie sprawdzalna i komunikowalna. Powoduje to,
ze procedury badawcze sg mozliwe do powtorzenia przez inne zespoly badawcze — gdyz
sa one takie same (algorytmy, oprogramowanie i dane). Uzyskuje si¢ tez (czasami) takie
same badz podobne rezultaty.

h) Zanika ostre przeciwstawienie humanistyki i przyrodoznawstwa. Humanistyka
w tym modelu staje si¢ naukg bardziej ,,Scista” czy ,,zobiektywizowang”. Wyniki badan
produkowane przez analitykow kultury czy cyfrowych humanistow nie odbiegaja pod
wzgledem pewnosci, doktadnosci i Scistosci od tych kreowanych przez przyrodoznawcow.
Cyfrowe narzedzia i zwigzana z nimi metodologia umozliwiaja rowniez postawienie
nowych pytan badawczych. Teorie i idee z obszaru humanistyki mozna teraz sprawdzaé
doktadniej i szybciej niz kiedykolwiek przedtem, przy czym znajduje si¢ schematy, ktorych
tradycyjnymi metodami (,,na oko”) nigdy by nie znaleziono (Bod, 2013, s. 412—413).

W stosunku do badaczy praktykujacych analityke kulturowa i/lub humanistyke cyfrowa
wysuwane sg tez pewne uwagi krytyczne. Zarzuca si¢ wigc, ze wiele dyskusji na gruncie
analityki kulturowej koncentruje si¢ albo na ogdlnych i nadrzednych perspektywach albo
sprowadza si¢ czg¢sto do waskich technicznych zagadnien. Tymczasem jako dziedzina na-
ukowa humanistyka cyfrowa be¢dzie musiata lepiej wyrazi¢, czym jest, skad pochodzi i jak
jej praca przyczynia si¢ do wzrostu naszej zbiorowej wiedzy. Gtownym wyzwaniem dla
humanistyki cyfrowej i analityki kulturowej jako nowych paradygmatow jest wykazanie
glebi, innowacyjnosci i jako$ci pracy, ktére wnosza do gmachu wiedzy naukowej. A z tym
na razie maja problem (Svennson, 2016).

Na jeszcze inng kwesti¢ zwraca uwage Alan Liu, ktory zauwaza, ze po roku 1968 jedng
z wiodacych cech humanistyki stata si¢ krytyka kulturowa, obejmujaca zardwno interpretacyjne
studia kulturowe, jak i poglebiong krytyke roznych zjawisk. Niestety analitycy kulturowi czy
cyfrowi humanisci jak na razie stronig od takiego zaangazowania si¢. Zaangazowanie w kry-
tyke kulturowa powinno wigc sta¢ si¢, postuluje, jednym z istotniejszych zadan cyfrowych
badaczy — chcacych wiaczy¢ sie do gtéwnego nurtu badan humanistycznych. W przeciwnym
razie, przewiduje, moze to juz na starcie zablokowacé rozwoj tych nowych nurtow (Liu, 2011).

Niezaleznie od gltoséw krytycznych analityka kulturowa wraz z humanistyka cyfrowa sa
jednymi z nielicznych paradygmatow we wspotczesnej humanistyce, ktore probujg zmierzy¢
si¢ z problemem big data i w ten sposob poszerzaja nasze mozliwosci poznawcze — zwlaszcza
w stosunku do $wiata cyfrowego i wirtualnego.
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CULTURAL ANALYTICS OR HOW DATA SCIENCE TOOLS CHANGED THE HUMANITIES

The article presents research paradigms that have radically changed the contemporary humanities. The most
important of these is cultural analytics. It is based on Data Science methods. The author presents the assump-
tions of data science, and then the characteristics of digital humanities and cultural analytics. The second part
of the article presents examples of research and projects conducted as part of cultural analysis. These are
projects implemented at the DH Lab at Yale University, Software Studies Initiative, and Media Lab Katowice.
Research conducted in these institutions transformed the humanities. Its characteristic features are the study
of large data collections, research automation, the use of machine learning and knowledge visualization. The
new humanities, the author claims, has become an exact science.
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